1) Definujte pojem statistika.
- véda o sbéru dat a zpracovani hromadnych dajt, zabyva se jevy, které maji hromadny charakter
- hromadnost studovana na statistickych souborech
2) Co je to popisna statistika?
- elementarni metody sbéru a zpracovani informaci
- jednotkou je statisticky soubor (osob, podnikd, instituci, zvitat, zemi, atd.).
- statistické soubory jsou tvofeny statistickymi jednotkami, maji vlastnosti jednozna¢né vymezeny.
3) Co je matematicka statistika a jak se déli.
modeli — tzv. pravdépodobnostni modely — teorie pravdépodobnosti
4) Typy statistickych ukazatelu
- okamzikové, intervalové, primarni, sekundarni, extenzivni, intenzivni, stejnorodé, nestejnorodé
5) Druhy statistickych vlastnosti (2)

6) Statistické jednotky
- elementarni jednotky stat. pozorovani, jsou nositeli znaka
7) Statistické znaky
- vlastnosti jednotek, ktera je pfedmétem zkoumani
- kvalitativni — slovné vyjadiené — alternativni (2 obmény znaku); mnozné (vice nez 2 obmény)
- kvantitativni — ¢iseln€ vyjadiené, diskrétni (celociselné), spojité (desetinné Cislo, logaritmy)
8) Statisticky soubor
- mnozina jedinct, na kterych je provadéno statistické Setieni
- zakladni soubor — vSechny jednotky s danou vlastnosti
- vybérovy soubor — vybran ze zakladniho, podmnoZina je mensi
9) Rozdil mezi ZS a VS
- VS je vlastné ¢ast ZS
- VS je mensi nez ZS (Gplné zjistovani, tvofen vSemi jednotkami), VS(neliplné zjistovani)
10) Zakladni etapy statistickych praci
- statistické Setfeni (zjiStovani) - ziskavani neznamych informaci o znacich statistickych jednotek , vysledkem
statistického zjistovani jsou neusporadané udaje
- statistické zpracovani
- statisticka analyza
11) Co je statistické zjiStovani?
- ziskavani neznamych informaci o znacich statistickych jednotek
- vysledkem statistického zjiStovani jsou neuspotfadané tidaje
- ankety, dotazniky, experiment, vysledek védeckého experimentu
- pro zpiehlednéni se data tfidi
12) ZAkladni miry polohy rozdéleni a k ¢emu slouzi
- praméry: aritmeticky; vazeny ar. pram.; harmonicky; geometricky; celkovy ar. prim.; chronologicky
- ostatni stiedni hodnoty: median, modus
- me¢ly by jednim ¢islem popsat stfedni uroven hodnoty statistického znaku a umoznit jeho hlubsi analyzy
- reprezentuji vhodnou stfedni hodnotu daného souboru kolem niz se soustied’uji hodnoty tohoto souboru
13) Prosté x vazené charakteristiky polohy — rozdil (3)
- prosté — u nesetiidénych dat, mame-li relativni Cetnosti
- vazené — u setfidénych dat (tabulka rozdéleni ¢etnosti
14) Primér aritmeticky
- soucet vSech hodnot znakd déleny poctem znakd
15) Primér geometricky
- N-t4 odmocnina ze soucinu znakl
16) Jaké znate miry zaloZené na geometrickém priaméru?
- VSude tam, kde ma smysl nasobit hodnoty, napf. primérny koeficient ristu nebo Fishertiv index
17) V jakém oboru statistiky se miZeme setkat s geometrickym primérem
- pouziva se u ¢asovych fad — priimérné tempo rastu (koeficient ristu)
18) Primér harmonicky
- podil poctu pozorovani a sumy pievracenych hodnot znaki
19) Kdy a k ¢emu pouzivame harmonicky primér (3)
-V indexni analyze; primér pfevracenych hodnot
20) Primér chronologicky
- pouziti v okamzikové casové fadé
- prosta forma — tam, kde délka mezi rozhodnymi obdobimi je stejnd)
- vazena forma — kde vahami jsou pocty dni v mésici,...




21) Tempo a pramérny koeficient tempa riistu
- pocitani geometrického priméru
22) Median
- X s vIinovkou - prostedni hodnota znaku v souboru uspotfadana podle velikosti
- lichy pocet hodnot v souboru - stfedni hodnota
- sudy pocet hodnot - prumér stfedni hodnoty
23) Modus
- hodnota, ktera se nejéastéji vyskytuje, hodnota znaku s nejvétsi etnosti
24) Jak vypocitate modus a median spojité nahodné veli¢iny, znate-li jeji distribu¢ni funkci?

25) Uved’te situaci, kdy miiZe median popsat polohu statistického souboru lépe nez primér.
- median miZe popsat polohu statistického souboru 1épe, pokud je néjakd hodnota hodné vychylena, tzn., ze se hodné lisi
od ostatnich
- pak je primér zkresleny a median je leps$i mérou polohy statistického souboru. pt.: 4, 5,5, 5, 5, 7, 48
26) Pro ktera pravdépodobnostni rozdéleni je jejich stiedni hodnota rovna medianu a zarovei modu?
Vysvétlete a uved’te piiklady.
Pro symetricka (Normalni, studentovo)
27) K ¢emu se pouZivaji podminéné prameéry
— je to nejjednodussi zptisob uréeni regresni zavislosti (pfimka podminénych priméri)- nelze vSak na jejich zakladé
provadét odhady
28) Co se stane s prumérem, rozptylem, smérodatnou odchylkou, medianem a rozpétim statistického
souboru, jestliZe kazda hodnota statistického souboru se:
a) zvétsi dvakrat - primér a median se zdvojnasobi, rozptyl se zvysi Styfikrat; smérodatna odchylka a rozpéti
statistického souboru se zvysi dvakrat
b) zvétsi o EtyFi — primér a medin se zvEtsi o Styfi; rozptyl se nezméni; smérodatna odchylka a rozpéti statistického
souboru se nezméni
29) Rozdéleni Cetnosti a co je intervalové rozdéleni Cetnosti
- rozdéleni Cetnosti - u nespojitych znakti piivodné neusporadané tidaje roztiidit do rozde€leni Eetnosti
30) Jak se stanovuje interval relativni ¢etnosti ZS u malych VS
- vybér relativni ¢etnosti se Fidi binomickym rozdélenim v pfipadé vybéru bez vraceni se fidi hyperbolickym rozdélenim
- vypocet vede ke slozitym variacim, proto mame sestaveny tabulky a ptimo ode¢itame meze intervalu z tabulek
31) Definice pojmu kumulativni ¢etnost
- absolutni a relativni
- vznikaji postupnym nacitanim
32) Druhy grafa
- spojnicové, sloupcové(polygon, histogram), bodové, vyseCové, specialni (kvartogram)
33) Histogram
- sloupcovy graf - u intervalového rozdéleni cetnosti
34) Které charakteristiky statistického souboru muZete piibliZné zjistit z histogramu cetnosti, aniz byste
provadéli vypocet?
- pocet intervalt a jejich §itku, absolutni Cetnost intervalu a pokud jsou intervaly stejn¢ dlouhé i modus
35) Jaky graf pouZivame u jednorozmérnych ¢etnosti.
- sloupcovy
36) Zakladni miry variability
- absolutni: rozptyl, smérodatna odchylka, varia¢ni rozpéti, prim. odchylka
- relativni: variacni koeficient, relativni primérna odchylka
37) Rozptyl
- aritmeticky pramér ¢tverct individualnich odchylek jednotlivych hodnot znaku od aritmetickych praiméra
- nedostatek — jednotky jsou druhou mocninou ptivodnich jednotek
38) Smérodatna odchylka v souboru vybérovych priaméri
- m&fi abs. Variabilitu
- je uvedena ve stejnych mérnych jednotkach jako zkoumany stat. znak; s=odm.s na2
- prosta: SO=odm. z((sum(xi-X)na 2)/n)
- vazena: SO=odm. z((sum(xi-x)na 2*ni)/(sum.ni))
- informuje o proménlivosti jednotlivych hodnot znaku kolem vybér. aritm. praméru
39) Variacni rozpéti
- jednoducha mira adaptability
- pouze odchylky mezi sebou - orienta¢ni
40) Relativni ukazatele variability.
- variacni koeficient, relativni primérna odchylka
41) K ¢emu slouzi variacni koeficient? Jaka je jeho prednost?
- variacni koeficient je zakl. mirou relativni variability



- mize se pouzit i tehdy pokud se znaky li§i svou Grovni, coZ je vyhoda
- pocita se jako podil smérodatné odchylky a priméru
42) Jak se zméni variacni koeficient, piricteme-li ke vSem hodnotam souboru stejnou konstantu?
Smérodatna odchylka v Citateli ziistane stejnd a primér ve jmenovateli se zvetsi tuto konstantu => variaéni
43) Lze vzdy vypocitat variacni koeficient souboru dat? Nazor zdivodnéte.
Ne. Variacni koeficient se pocita jako podil smér. odchylky a priméru => je-li napf. primér nulovy, Variacni koeficient
vypocitat nelze.
44) Kvantil
- je hodnota, kterd rozdéluje soubor hodnot na dvé casti
45) Kvartil
- déli soubor po 25%
46) Rozdil mezi charakteristikami Sikmosti a Spic¢atosti (3)
- charakteristika Sikmosti (nesoumérnosti)— ukazuje, jak soubor vypada, stupen koncentrace malych a velkych hodnot
v souboru
- charakteristika $picatosti - ukazuje, jak jsou hodnoty nahlouc¢eny kolem priméru
47) Vyznam vybérového Setieni v praxi (3)
- pofizujeme vybérovy soubor, aby nam poskytl informace o celém souboru
- hlavnim nedostatkem je, Ze jsou zatizeny vybérovou chybou
48) Vyhody uplného zjist'ovani oproti netplnému vybérovému zjist'ovani
- uplné — pfi praci se zdkladnim souborem, nakladné, zdlouhavé, obcas nemozné
- neuplné — pii praci s vybérovym souborem, vybérovy soubor musi byt dobrym reprezentantem
49) Vysvétlete pojmy oblastni a vicestupfiovy nahodny vybér
- vicestuptiovy - vybér provadime na vice stupnich (mésta — $koly — fakulty — ro¢niky — studenti)
- oblastni - dvoustupiiovy vybér; v 1. stupni vybirame oblast a ve 2. stupni vybirame z oblasti jednotku
50) Kvotni vybér - v ¢em spociva
- typ mechanického vybéru pfi ndhodném vybéru
51) Jaké znate techniky potizeni nahodného vybéru?
- losovani — opora vybéru — vybér zastoupime listky
- tabulky nadhodnych &isel — generator ndhodnych cisel
- mechanicky vybér — systematické, kazda n-ta jednotka v ndhodné€ usporadané posloupnosti specialni vybér
52) Existuje rozdil mezi stanovenim intervalu u vraceni a bez vraceni?
- s vracenim — jednotku po vybéru vracime zpét
- bez vraceni — rozsah ZS se zmensuje, pravdépodobnost vybrani se zvétsuje
- u velkych souborti zbytecné zbyte¢né pracovat s vracenim
53) Jaky test k ovérovani nahodnosti vybérového souboru? (3)

54) Metoda zakladniho masivu
- kdy se soubor sklada z n¢kolika velkych a mnoha malych jednotek
- zjistovani provadime na velkych jednotkach
55) Zamérny vybér
- zna¢na mira subjektivity toho, kdo vybira
- vybere ty, o kterych si mysli, ze dobie zastoupi soubor, ty blizké priméru, nelze vyvodit chyba
56) Déleni (druhy) nahodného vybéru
- s vracenim, bez vraceni
- s nestejnou_pravdépodobnosti vybrani
- prosty — se stejnymi pravdépodobnostmi
57) Nahodny jev
- jev, ktery miize nastat nebo nenastane v zavislosti na nahod¢ a je vysledkem nahodného pokusu (charakterizuje vysledek
nadhodného pokusu kvalitativne)
58) Nahodny pokus
- realizace podminek a vlivii, z nichz nékteré jsou znamé a jiné nahodné
59) Jev jisty, nahodny, nemoZny
- jev jisty - takovy, ktery vzdy nastane pii kazdém provedeni ndhodného pokusu
- jev nahodny - jevy, které v zavislosti na ndhodé mohou, ale nemusi pii uskuteciovani daného komplexu podminek nastat
- jev nemozny - ndhodny jev, ktery nenastane pii zd&dném provedeni ndhodného pokusu
60) Klasické a statistické definice pravdépodobnosti
- klasicka - mize 1i urcity pokus vykézat kone¢ny pocet n riznych vysledkda, které jsou stejn€ mozné a jestlize m téchto
vysledkti mé za nasledek nastoupeni jevu A, kdezto zbylych n-m vylucuje: potom P(A)=m/n
- statisticka - spojena s pojmem relativni cetnosti; s rostoucim poctem pokusti se relativni ¢etnost stabilizuje a pfiblizuje se
k uréitému konstrukénimu ¢islu. P(A)= lim pfi n ku nekone¢nu * M/N
61) Matematicka charakteristika pravdépodobnosti




62) Rozdil mezi nahodnou veli¢inou a nahodnym jevem (2)
- ndhodny jev — takovy jev, ktery v zévislosti na ndhod¢ muze, ale nemusi pii uskute¢novani daného komplexu podminek
nastat; charakterizuje vysledek nahodného pokusu kvalitativn€ (slovné)
- ndhodné velicina — libovolna kvantitativni charakteristika nahodného pokusu; proménnd, ktera nabyva konkrétnich
hodnot, ¢i hodnot z riznych intervald v zavislosti na nahodé
63) Zakon rozdéleni nahodné veli¢iny
- pravidlo, které kazdé hodnoté, nebo mnoziné hodnot z kazdého intervalu pfifazuje pravdépodobnost, Ze nahodna veli¢ina
nebude této hodnoty, nebo hodnoty z tohoto intervalu
- tento zakon muize byt vyjadien riznou formou:
jako fada rozdéleni pravdépodobnosti (grafem je polygon, diskrétni veli¢iny)
distribu¢ni fee (univerzalni zakon rozdéleni, diskrétni i nahodné veli¢iny)
hustota pravdépodobnosti (spojité nahodné veli¢iny)
64) Druhy rozdéleni nahodnych veli¢in
- spojité (normalni, exponencialni, chi-kvadratické,Studentovo t-rozdéleni, F-rozdéleni, rovnomérné rozdéleni)
- nespojité - diskrétni (Alternativni, Binomické, Poissonovo, Hypergeometrické, Geometrické)
65) Charakterizujte normalni rozdéleni
- ndhodna veli¢ina se fidi normalnim rozdélenim, je-li jeji stfedni hodnota p a rozptyl 62
- grafem hustoty pravdépodobnosti je Gaussova kiivka
- specialnim pfipadem normalniho rozdé€leni je normované normalni rozdéleni
66) Binomické rozdéleni je (moZnosti) (2)
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- rozdélenim nahodné velidiny, ktera pfedstavuje pocet vyskytli jevu A pii n nezavislych pokusech, pricemz
pravdépodobnost vyskytu jevu A je v kazdém pokusu konstantni
67) Jaky je vztah binomického a Poissonova rozdéleni?
- ma-li ndhodna veli¢ina X binomické rozdéleni takové, ze pocet pokust n je dostateén¢ veliké (nad 30), pravdépodobnost
vyskytu sledovaného jevu v jednom pokuse pod 0,1 a n[| kone¢né €islo, je mozno toto rozdéleni aproximovat
Poissonovym rozdélenim
68) Pravidlo tii sigma
- 1 kdyZ nahodna veli¢ina X, ktera ma normalni rozdéleni, mize nabyvat hodnot z intervalu od (- o0,00), je témet nemozné,
aby se pozorované hodnoty této veli¢iny odchylovaly od stiedni hodnoty o vice neZ 3 sigma
69) Co vyjadiuje zakon velkych cisel?
- se zvySovanim poctu nahodnych pokusit dochazi k ptiblizovani se empirické charakteristiky popisujici vysledky téchto
pokusti k charakteristice teoretické
70) Co vyjadriuje centralni limitni véta?
- vyjadiuje konvergenci pravdépodobnostnich rozdéleni k normalnimu rozdéleni pii dostateéné velkém rozsahu souboru.
71) Co je normovana nahodna veli¢ina, jaké ma charakteristiky a jaky ma vyznam?
- ma normalni rozdéleni se stfedni hodnotou 0 a rozptylem 1
- vyznam je ve vypoctu distribucni funkce, ktera se z normalniho rozdéleni pocita obtizné
72) V ¢em spociva z pohledu teorie pravdépodobnosti prinik jevi A,B a sjednoceni jevi A,B
- prinik jevu A,B - spociva v soucasné realizaci jak jevu A, tak jevu B
- sjednoceni jevi A,B - spociva v nastoupeni alespon jednoho z jevli a nebo B
73) Je mozZné, aby existovaly 2 nahodné jevy, Ze pravdépodobnost jejich priniku je vétSi nez
pravdépodobnost jejich sjednoceni?
- Ne. Protoze pravd. priniku miize byt max. rovna pravdép. sjednoceni, kdyZ mnoziny splyvaji nebo je mensi nebo
mnoziny nemaji prinik.
74) P¥i vypoctu pravdépodobnosti projiti tifemi zkouskami, z nichZ kazda ma svou pravdépodobnost
uspéchu pouzivame:
a) scitani
b) nasobeni
c) rozdil
75) Podminky pro s¢itani pravdépodobnosti a vzorec
- jsou-li jevy A a B sluéitelné, potom pravdépodobnosti jejich sjednoceni se rovna souétu pravdépodobnosti jednotlivych
jevi zmensenému o pravdépodobnost jejich pranika
- v ptipadé neslucitelnych jevi je prunik téchto jevl jev nemozny
76) Co jsou kvalitativni znaky, jak se déli, priklady
- kvalitativni znaky jsou znaky slovni, ziskané z anket, dotaznikQ
- délime na znaky alternativni -
77) Jak ovérite nezavislost dvou kvalitativnich znaku?
Kontingenéni tabulkou
78) Jakym zptlisobem miiZete zjistit, jestli existuje zavislost mezi dvéma kvalitativnimi znaky a jakym v
pripadé kvantitativnich znaka?
- zavislost mezi 2 kvalitativnimi znaky ovéfujeme kontingenc¢ni tabulkou a testem chi-kvadrat.
- zavislost mezi 2 kvantitativnimi znaky méiime klasicky pomoci regresni a korela¢ni analyzy, celkovy F-test, Test t pro



jednotlivé parametry a koeficienty
- u 1 kvalitativniho a 1 kvantitativniho znaku se pouziva jednofaktorova analyza rozptylu
79) Koeficient asociace slouzi k:
- vyjadieni tésnosti 2 alternativnich znakt
80) Jak uréime nejvhodnéjsi typ funkce pri méieni zavislosti dvou kvantitativnich znaka
- zkusenost, logika, emp. metoda-korelaéni pole
- zkouset = poditat - zp&tné vybrat ten s nejvys$im korelaénim charakterem
81) Jaké jsou hlavni ilohy pii méreni zavislosti 2 kvantitativnich znaki
- vystihnout pribéh zavislosti zavisle proménné na nezavisle proménné, tak abychom mohli provadét odhady zavisle
proménné na zakladé danych hodnot nezavisle proménné
- zméfit silu zavislosti, abychom mohli posoudit jeji silu, intenzitu a abychom mohli zaroven posoudit piesnost odhadt z 1
bodu
- 1. ukol - regrese, 2. ukol — korelace
82) Teoreticky soubor vybérovych priméri
- ze zékladniho souboru vybereme vSechny teoreticky mozné VS, téch je nekoneéné mnoho; v kazdém vybérovém
souboru si vypocitdme vybérovy praimér, viechny tyto priméry nam vytvoii teoreticky soubor vybérovych priméri
83) Statisticka indukce
- nejprve pofidime vybérovy soubor, na zakladé VS si spocitame vybérové charakteristiky, na zékladé vybérovych
charakteristik odhadujeme charakteristiky ZS
84) Jaké zname odhady (3)
- bodovy — jedno konkrétni Cislo, které vybereme z VS, aby nam nahradilo ZS
- intervalovy — stanoveni intervalu, ve kterém ta neznama charakteristika bude lezet, a ur¢itou pravdépodobnosti
85) Co je bodovy odhad?
- bodovy — jedno konkrétni ¢islo, které vybereme z VS, aby nam nahradilo ZS
86) Jaké znate vlastnosti bodovych odhadu a co vyjadiuji, jaké jsou na né kladeny poZadavky?
- nezkreslenost, nestrannost odhadu (stiedni hodnota vybérové statistiky = odhadované charakteristice)
- konzistence (odhad se s rostoucim rozsahem vybéru blizi odhadované charakteristice zakladniho souboru)
- vydatnost (co nejmensi rozptyl)
- postaéujicnost (mimo ni neexistuje Zadna jina statistika poskytujici dalsi dopliujici informace o odhadované
charakteristice zakladniho souboru)
87) Pro¢ musi byt bodovy odhad v zakladnim souboru vydatny
- miZzeme pouzit vice charakteristik odhadu, za nejvydatnéjsi je ta, kterd ma nejmensi rozptyl
88) Jak spolu souvisi piresnost odhadu a spolehlivost odhadu?
- ¢im §ir$i interval spolehlivosti, tim ale mensi presnost
- spolehlivost = pravdépodobnost, se kterou bude odhadovana charakteristika lezet v tom vymezeném intervalu; =
maximalni chyba, které se pii odhadu s danou spolehlivosti mizeme dopustit
89) Co znamen4, Ze odhad je vychyleny? Znate nékteré vychylené odhady?
- E(9) - G je tzv. zkresleni neboli vychyleni
- takovy odhad vede k systematickému nadhodnocovani ¢i podhodnocovani odhadované charakteristiky ZS
90) Ptipustna chyba u intervalového odhadu a k ¢emu ji pouZivime
- chyba, které se pii odhadu mizeme dopustit, aby hodnota padla do intervalu
- presnost intervalového odhadu je charakterizovana piipustnou chybou odhadu delta, ktera predstavuje polovinu délky
intervalu spolehlivosti
91) Piesnost odhadu: (2)
- pravdépodobnost, s jakou se charakteristika nachazi v intervalu
- vyneseme kritickou hodnotu pfislu$ného rozdéleni
- max chyba, které se pti odhadu s danou spolehlivosti dopustime vyjadiena hodnotou smérodatné odchylky souboru
vybérovych prim.
- ani jedna spravné
92) Jaké zniate metody pro ziskani odhadi parametri regresnich funkei linearnich v parametrech? NapiSte
princip metod.
- pozadavek kompenzace kladné a zdporné odchylky empirickych hodnot od hodnot vyrovnanych a metoda nejmensich
¢tvercti (aby soucet Ctvercii popsanych odchylek byl minimalni)
93) Jaké znate metody pro ziskani odhadu parametri regresnich funkci nelinearnich v parametrech?
- pro funkce nelinearni v parametrech pouzivame linearizujici transformaci
- pak pouzijeme metodu nejmensich &tverctl, parcilni derivace, dale dostaneme soustavu normalnich rovnic a nakonec
pomoci Cramerova pravidla (determinanty) vyjadiime by, by, ...
94) U kterych z uvedenych regresnich funkci Ize k odhadu parametri pouZit metodu nejmensich ¢tvercii:
primka, parabola, exponenciala? Nazor vysvétlete.
- U pfimky a paraboly, protoZe jsou linearni v parametrech na rozdil od exponencialy, kterd neni - tam je nutna linearni
transformace.
95) Pojmy: (3)

a) alternativni hypotéza — popira platnost nulové hypotézy




b) testovaci kritérium — mira nesouhlasu vysledka pokusu s testovanou hypotézou (odpovidaji-li data nulové hypotéze-
testovaci kritérium je rovno nule; ¢im vice se vybérové hodnoty blizi k alternativni hypotéze, tim roste i testovaci
kritérium)

€) hladina vyznamnosti — pravdépodobnost chyby 1. druhu; udava vysi rizika, s jakym se Hq zamita, i kdyz plati

96) Alternativni hypotéza
- popira platnost nulové hypotézy
- ptijimame ji jestlize jsme nulovou hypotézu zamitli jako nespravnou
97) Vysvétlete pojem hladina vyznamnosti a kriticky obor.
- hladina vyznamnosti - pevna, pfedem zvolena pravdépodobnost chyby I. Druhu
- kriticky obor - podprostor vybérového prostoru obsahujici hodnoty svédcici ve prospéch alternativni hypotézy
98) Vysvétlete pojem "sila testu" a "hladina vyznamnosti".
- sila testu - s jakou pravdépodobnosti se nedopustime chyby II. druhu
- hladina vyznamnosti - pevna, pfedem zvolend pravdépodobnost chyby 1. druhu
99) Co udava hladina vyznamnosti alfa
- udava vysi rizika s jakym HO zamita, i kdyz plati pravdépodobnost chyby 1. druhu; alfa=P(T je elem. K\HO)
100) Testovaci kriterium je
- veli¢ina vypoctena z vybeérovych hodnot, fidi se rozdélenim(norm. studentovym), porovnavame s krit. hodnotou
101) Interval spolehlivosti a k ¢emu slouZi
- interval, ve kterém leZi nezndmé charakteristiky s uréitou pfedem zndmou pravdépodobnosti. Prostfednictvim intervalu
spol. posuzujeme piisnost odhadu. s rostouci Sitkou intervalu spol. klesa piesnost odhadu.
102)  Cim miiZeme ovlivnit velikost intervalu spolehlivosti?
- zvolenou hladinou spolehlivosti. Cim $irsi interval spolehlivosti, tim ale mensi ptesnost.
103)  Vysvétlete pojmy chyba I. druhu, chyba II. druhu a sila testu.

a) Zamitnuti nulové hypotézy, ackoliv ve skute¢nosti plati

b) ptijmuti nulové hypotézy, ackoliv ve skutec¢nosti plati hypotéza alternativni

C) s jakou pravdépodobnosti se nedopustime chyby II. druhu

104)  Jakym zpiisobem miiZeme sniZit pravdépodobnost chyby I. druhu a jak pravdépodobnost chyby II.
druhu (p¥i dané chybé I. druhu)?

- chybu I. druhu snizime tak, ze misto 95% hladiny vyznamnosti volime 99%

- chybu II. druhu snizime tim, Ze zvy$ime rozsah souboru

105)  Rozdil mezi dvoustrannym a jednostrannym intervalem

- dvoustranny - charakteristiky ZS jsou omezeny zdola i shora

- jednostranny - charakteristiky ZS jsou omezeny shora nebo zdola

106)  Obecny postup statistického testovani

- vybereme vhodny test (parametricky a neparametricky)

- formulace nulové a alternativni hypotézy

- volba hladiny vyznamnosti

- volba testovaciho kriteria

- urceni kritického oboru

- vypocet hodnoty testovaciho kriteria z vybérovych hodnot

- rozhodnuti: jestlize vyp. hodnota t.k. padne do kritického oboru HO se zamita jinak se HO nezamita

107)  Rozdil mezi parametrickymi a neparametrickymi testy

- Parametrické - testy slouzici k ovéfovani hypotéz, které se tykaji hodnot parametrii rozdéleni - spolehlivé, vyzaduji

znalost ZS a hodnotu parametra

- Neparametrické - misto ptivodnich hodnot pracujeme s pofadovymi ¢isly - jednoduché, mensi sila testu, nevyzaduji

znalost ZS

108)  Jaky zavér lze ucinit, vede-li celkovy F-test o regresni funkci k zamitnuti testované hypotézy

(nejdiive uved’te, jak jsou p¥i tomto testu formulovany testovana a alternativni hypotéza).

- testovand = neexistence vlivu faktoru (o nezévislosti znaku Y na zkoumaném faktoru); Alternativni = existence

- zaver = podobnost skupinovych primért na cely soubor

109)  Lze zvétSenim rozsahu vybéru ovlivnit §iii intervalu spolehlivosti odhadu stifedni hodnoty? Pokud
ano, vysvétlete jak.

- pokud mame vétsi rozsah souboru, vede to k uzs§imu intervalu spolehlivosti. Vzorek je vice interpretativni.

110)  "Jestlize hypotézu 00 = J0 zamitneme pfi jednostranném testu na urcité hladiné vyznamnosti, pak ji
zcela urdité zamitneme i pii oboustranné alternativé pri stejné hladiné vyznamnosti." Souhlasite?

Vysvétlete proc.
- neplati vzdy <= dvoustranny test ma pfi stejné hladiné vyznamnosti polovicni alfu a hodnota se do né¢j mize, ale nemusi
vejit

111)  Postup p¥i pouZiti testu minimalni prikazové definice
- u vyvazeného modelu: délime diference mezi primery ale nesefazujeme je podle velikosti; spocitime hodnotu
Dmin=g=odmocnina z (sr na 2/n); porovname diference s touto hodnotou; jestli je dif. vétsi nez Dmin tak je rozdil mezi
primérem statisticky vyznamny



112)  P¥i testovani spotieby automobilu urcité znacky pouzZivame:
a) F-test
b) t-test
c) Bartlettiv test
113)  Pri testovani vice nez dvou rozptyli se nepouziva
a) Hartleylv test
b) Bartlettav test
c) F-test
114)  Barteliv test
- test rozptylu vice soubori, HO rozptyly se rovnaji
- testuje, zda miZzeme udélat analyzu rozptyl - podminka - shodné rozptyly z normalniho rozdéleni
- pokud nespliiyje: a) transformace hodnot; b) doméfeni hodnot; vylouceni ext. hodnot
115)  Cochraniiv test
- stejné rozsahy n
116)  Hartleyuv test
- fidi se f rozd€lenim
117)  Ferraruv — Glauberiyv test, K ¢emu se pouZziva

118) Rozdilové testy
119) Poradové testy

120)  Rozptyl a jak jej definujeme
- aritmeticky primér ¢tverct individudlnich odchylek jednotlivych hodnot znaku x od aritmetickych praiméra
- charakteristika variability
- informuje o proménlivosti jednotlivych hodnot znaku kolem vybér. ar. pram.
- vybérovy rozptyl s na 2 souboru: pozorované x1, x2....xn
121)  Jak provadime rozklad celkového rozptylu? (4)
- rozklad celkového rozptylu vSech hodnot na dil¢i rozptyly (vyjadiuji podil jednotlivych faktord na celkovém rozptylu) a
na rozptyl rezidualni (zbytkovy, vyjadiuje podil faktorti pisobicich ndhodn¢ )
122)  Kde prakticky vyuZivame rozklad rozptylu?
- pti pocitani vnitro a meziskup. variability
- u regres. a korel. analyzy ke konstrukci indexa
123) K ¢emu slouZi analyza rozptylu a jaké jsou predpoklady jejiho pouZziti
- zobecnéni t-testd na vice nez 2 VS rozklad vybér. rozptylu na nék. ¢asti, které jsou pfislusné jednotlivym uvazovanym
zdrojiim variability, zkoumame li vliv jednoho ¢i vice faktort ne vysledky kvantitavniho znaku
- analyza rozptylu je zaloZena na piedpokladu, ze ze zjisténych hodnot Ize provést odhad rozptyld - 2 zptsoby: uvnitf t¥id,
mezi tfidami
- typické pouziti v zem&délstvi - plemenictvi
124)  Analyza rozptylu je (moZnosti) (2)
- je obecny postup, ktery patii do oblasti statistickych metod — metodologicky nastroj
- technika pro zakladani a vyhodnocovani experimentu
- je vice vybérovy test, ktery testuje rozdil mezi praméry
- zkouma vliv jednoho i vice faktorti na vysledny znak kvantitativni, kazdy faktor je sledovan na nékolika irovnich
(tfidach), kazda troven predstavuje 1 vybérovy soubor; faktorem mutize byt znak kvantitativni i kvalitativni
- pokud je Groven kazdého faktoru pevné fixovana — model analyzy rozptylu s pevnymi efekty
- pokud jsou trovné faktorti nahodné vybrany — model s nahodnymi efekty
125)  Jaké miry jsou zaloZeny na rozkladu rozptylu?
- korela¢ni koeficienty
126) Jakou metodu byste pouZili k posouzeni, jestli je prodej urcitého zbozi v pribéhu dne rovnomérné
rozloZen?
Mozna rozptyl - nebo fetézovy index
127)  Kde prakticky vyuZivame rozklad rozptylu?
- pfi pocitani vnitro- a meziskup. variability a u regres. a korel. analyzy ke konstrukci indexi.
128) Metody podrobnéjsiho hodnoceni vysledki analyzy rozptylu
- metody mnohondsobnych porovnani, s-metoda (Scheffeho metoda), t-metoda (metoda minimalni dikazové diference),
Cramerova metoda, Duncanova metoda
129)  Duncanova metoda

130)  Postup pii pouziti Duncanova testu
- hodnotdm ptitadime potfadové Cislo a spocitdme diferenci
- uspofadame do tabulky, ur¢ime krit. hodnotu diference a porovname diference s kritickymi, jeli dif. vétsi nez krit. pak je
rozdil statisticky vyznamny



131)  Kramerova metoda a k ¢emu slouzi

- pomoci ni se provadi podrobnéjsi hodnoceni vysledku v analyze rozptylu u nevazeného modelu

- rozdil mezi praméry je statisticky vyznamny, jestlize jejich diference je vét§i nez vyraz na pravé stran€ nerovnosti
132)  Scheffeho metoda

- rozdil mezi priméry je stat. vyznamny, jestlize jejich diference je vétsi nez vypocitana hodnota
133)  Tukeyiv test

134)  Rozdil mezi vyvaZenym a nevyvaZenym modelem analyzy rozptylu
- vyvézeny - stejny pocet opakovani v kazdém radku
- nevyvazeny - rizny pocet opakovani v ...
135)  Rozdéleni F pri analyze rozptylu
- F,alfa (m-1; n-m)
- rozdé€leni F pro f1=m-1 a f2=n-m stupiid volnosti
136) K ¢emu se pouZiva F-test
- test o rozdilu 2 vybérovych rozptyld
137)  Jaké testy predchazeji analyze rozptylu
a) Bartletiv
b) Cochrantv
€) Hartleytv)
138) Kdy pouZivame analyzu rozptylu + podminky pouZzitelnosti
(1) pouziva se, kdyz zkoumame vliv jednoho ¢&i vice faktorti na vysledny znak kvantitativni
(2) pominky pouzitelnosti - normalita rozdéleni ZS z kt. jsou pofizeny VS; statisticka nezavislost nahodnych
chyb; existence shodnych rozptylii ZS ze kt. jsou poiizeny VS
139) Co je interakce u AR?

140)  Jak se provadi a pro¢ podrobnéjsi vyhodnoceni AR?

141)  Modely AR dvojného tridéni
- zobecnéni t-testll na vice nez 2 VS rozklad vybér. rozptylu na nék. ¢asti, které jsou pfislusné jednotlivym uvazovanym
zdrojiim variability, zkoumame li vliv jednoho ¢i vice faktort ne vysledky kvantitavniho znaku
- analyza rozptylu je zaloZena na piedpokladu, ze ze zjisténych hodnot 1ze provést odhad rozptyld - 2 zptsoby: uvnitf tid,
mezi tfidami
- typické pouziti v zem&délstvi - plemenictvi

142)  VypisSte neparametrické testy
- testy dobré shody — ¥2 test, Kalgor- Smirnovuv test
- vlastni neparametrické testy — Wilcox- Whitetv test (parametricky t-test), znaménkovy test (parametricky par. t-test),
Wilcoxonuv test (parametricky t-test), Kruskal-Wallisiiv test (parametricka analyza rozptylu), Dixonav test, Friedmantv
test, test iteraci

143)  Vyhody a nevyhody neparametrickych testi (3)
- V praxi se Casto setkavame s vybéry pomérné malych rozsahd, které pochazeji z vyrazné nenormalnich souborti, nebo ze
soubort, o jejichz rozdéleni nic nevime
- nepiedpokladame specifikované rozdéleni zakladniho souboru, z n€hoz se ziskava nahodny vybér
- vyhoda — nezavislost na tvaru rozdéleni studovanych ndhodnych veli¢in, pouzitelnost pro studium jak znakt
kvantitativnich, tak znakt kvalitativnich (obecnéjsi pouziti); vypocetni jednoduchost
- nevyhody — mensi sila (schopnost odhalit nespravnost testované hypotézy)

144)  Které testy pouzivame jako neparametrickou obdobu parového t-testu a jak je provadime
- znaménkovy: spocitame diference mezi pary hodnot; pocet kladnych hodnot z+; pocet zapornych hodnot z-; mensi z
oboru je testovaci kritérium z: z je vEtsi nez z,alfa (seCtou se poéty ve skupinach a min. vysledna hodnota je testové
kriterium, které se porovna s tabulkovou hodnotou)
- wilcoxontv: spocitame diference; k nenulovym diferencim pfifadime vzestupné poradova ¢isla; poradova cisla
rozttidime zpétné do dvou skupin podle znamének diferenci; v obou skupinach potfadova Cisla secteme a dostaneme W+ a
W-; Wmin(W+,W-) mensi z obou &isel je test. krit.; W je mensi nez W,alfa - HO se zamita;

145)  Ktery test pouZivame jako neparametrickou obdobu jednoduché analyzy rozptylu a jak se tento test
provadi
- Kruskal-Wallistv test: hodnoty slou¢ime do jednoho vybéru; setadime od nejvétsi do nejmensi; ocislujeme vzestupné;
seCteme poradova ¢isla pro kazdy fadek zvlast’; vypocet test. kritérium, porovname s kritickou hodnotou

146)  Postup pii Wilcoxon-Whiteova testu
- hodnoty slouc¢ime do jednoho vybéru
- sefadime od nejmensi do nejvetsi
- o¢islujeme hodnoty vzestupné
- zpétné roztiidime do VS
- secteme potadova ¢isla; T=min(Tx;Ty); T je mensi nez T,alfa - HO se zamita
- u souboru n vétsi nez 20 normalni aproximace odhadnem




147)  Test o shodé priméru zakladniho souboru (2)
- je urCen k testovani rozdili mezi priiméry u nezavislych vybéra
- pouziva se v ptipadé parovych vybéri
- pouziva se k testovani rozdilu mezi vybérovym prim. a pfedpokladanou hodnotou prim. zakladniho souboru
- urcuje, zda pram. zakl. souboru je stat. vyznamny
- ani jedna spravné
148) K ¢emu je Friedmaniiv test? (4)
- mame vice nez 2 zavislé soubory, tzn. k >2
149)  Uved’te aspoii 3 testy, u nichZ pouZijete jako kritické hodnoty kvantity rozdéleni chi-kvadrat.
Uved’te, ¢eho se tykaji a co Fikaji.
- chi-kvadrat dobré shody
- test o parametru delta exponencialniho rozdéleni
- test hypotézy o rozptylu v zakladnim souboru
150) Jaké znate testy shody? K emu slouzi?
- Chi-kvadrat test dobré shody, shoda 2 pramérd, rozptyli
- porovnavaji dva ruzné soubory
151)  Uved’te alespoii dva pripady, kdy pouZijete pri testovani hypotézy testované kriterium, které ma
rozdéleni chi-kvadrat.
- chi-kvadrat dobré shody, test o parametru delta expon. rozdé€leni a test hypotézy o rozptylu v zakl. souboru.
152) Kdy pouZivame Fisheruv test
- kdyZ je n mensi nez 20 nebo n je prvkem (20,40) a jednina rel. ¢et. 15
153)  V kterych tabulkach se provadi y2 test?

154)  Jaké jsou zakladni pFedpoklady Kolmogorov-Smirnovova testu
155) Kdy pouZivame chi-kvadrat test?

156)  Jak délime metody vicerozmérné stat. analyzy z hlediska klasifikace jednotek
- shlukova analyza
- diskriminac¢ni analyza
- faktorova analyza...

157)  Shlukova analyza
- vicerozmérna statistika
- souhrnny nazev pro fadu vypocetnich postupi, jejichz cilem je rozklad daného souboru na ne€kolik relativné
homogennich mnozin (shluki) a to tak, aby jednotky uvniti jednotlivych shluki si byly co nejvice podobné a jednotky
patfici do jinych shlukil co nejvice nepodobné
- mira vzdalenosti - je jejim ur¢enim
- vytvafi celky metody - nejbliz§iho souseda, nejvzdalenéjsiho souseda, primérna vzdalenost - centralni, medianova,
warolova(graf)

158)  Diskriminacni analyza
- fesi problematiku vicerozmérné klasifikace
- pfedmétem je nalezeni statisticky nejvhodnéjsiho zptisobu rozliSeni mezi 2 ¢i vice soubory statistickych jednotek
- klasicka tloha diskrimina¢ni analyzy spoc¢iva v tom, Ze jsou pfedem znamy 2 ¢i vice skupin jednotek a o kazdé vime do
které skupiny patii
- na zaklad¢é namétenych tdaji se pro kazdou skupinu vypocita diskriminaéni fce slouzici k dodateénému zatazovani
novych jednotek
- do ur¢ité skupiny je zatazena ta jednotka, pro niz je pravdép. piislusnost této jednotky ke skupiné nejvétsi
- slouzi k dodate¢nému zatazeni znakl do pfedem stanovenych skupin

159)  Faktorova analyza
- umoziuje objasnit strukturu pozorovanych zavislosti, redukuje pocet vychozich proménnych pomoci hypotetickych
faktorti pfi minimalni ztrat€ informaci a odhaduje skryté vztahy mezi proménnymi
- pouziti pti zpracovani dotaznikti

160) Kovarianéni analyza
- umoziuje roz¢lenéni variability proménné y na Casti, které jsou pfifaditelné jednak kvalitativnim a jednak kvantitativnim
vliviim

161) Analyza hlavnich komponent
- podstatou je transformace souboru napozorovanych proménnych do novych proménnych, tzv. hlavnich komponent, které
jsou vzajemné nezavislé a jsou sefazeny dle velikosti svého prispévku ke vysvétleni celkového rozptylu napozorovanych
proménnych
- tato metoda citliva na delta jednotek vétsi, nez hodnoty normuji
- pouziti: odhaleni skrytych vztahli mezi proménnymi
- zalozena na bezezbytkovém vysvétleni celkového rozptylu proménnych



162)  Kanonicka korelaé¢ni analyza
- vychazi z logického ¢lenéni proménnych do 2 skupin (vychozi + cilové veli€iny) - kazda skupina je charakterizovana 1
soubornou veli¢inou = kanonickou proménnou = linearni kombinace ptivodnich proménnych dané skupiny

163)  Jak se provadi odhad pro celou regresni piimku?

164)  Rozdil mezi jednoduchym a vicenasobnym modelem regrese a korelace
- pocet nezévisle promeénnych
- v modelu jednoduché stat. zavislosti je pfedpokladano, ze zmény zavisle proménnych jsou vyvolany zménami jediné
nezavislé proménné, ostatni vlivy jsou povazovany za nahodné
- teorie vicenasobné regrese a korelace je zobecnénim teorie jednoduché regrese a korelace
165) Korelace x regrese (2)
- korelace —tésnost, sila, mira zavislosti mezi kvantitativnimi statistickymi znaky
- regrese — popis prub&hu zavislosti mezi kvantitativnimi znaky pomoci regresniho modelu ( timto modelem je regresni
funkce
166)  Zakladni podminka metody nejmensich ¢tvercu
- ¥ di*=0 - vede k jednomu zavéru
- 2 di=min - miZeme spocitat parametry
167) Metoda nejmensich ¢tverci a k ¢emu se pouZiva
- matematickd metoda s jejiz pomoci miizeme vypocitat parametry regresnich fci(s vyjimkou fei, které nemtizeme pievést
na aditivni tvar)
168)  Pas spolehlivosti regresni primky — vysvétlit (3)

169) Jaka je regresni funkce nelinearni v parametrech, jak parametry urcujeme (3)

170)  Co se da zjistit z regresni primky?

171)  Co vyjadi'uje regresni index a koeficient?

172)  Test regresniho koeficientu.

173)  Podle jakych kritérii se vybira nejvhodnéjsi funkce pro vicenasobnou nelinearni regresi?
174)  Postup pii metodé stupiiovité regrese (4)

175)  Napiste rovnici regresni funkce a korela¢ni koeficient, kdyZ mas zadano x s pruhem (celkovy
priamér), y s pruhem (celkovy primeér), s x,sy a s Xy

176) Lze testovat vyznamnost regresni funkce a ur¢it jeji interval spolehlivosti? Pokud ano, napiste
struény postup.

177)  Ur¢eni zavislosti u nelinearni regrese
178)  Vicenasobna regresni funkce a jednoducha regresni funkce — rozdil

179)  Regrese na hlavnich komponentach
- vicenasobny regresni model pfedpoklada nezavislost nezavislé proménné
- tento piedpoklad byva v praxi Casto nahrazen a proto se doporucuje do vicenasobni regrese nahradit nezévislé proménou
hlavnimi komponentami
180)  Regresni koeficient u linearni regrese
- byx - vyjadfuje o kolik se zméni zavisle proménna y, jestlize se nezavisle proménna x zméni o jednotku
- pouziti k odhadtim zmény
181) Aditivita vicenasobného regresniho modelu
- funkci pro vicendsobnou regresi ziskame jako soucet jednoduchych regres. fci
182)  Jakym zpiisobem urcujeme parametry regresnich funkci? (3)
- metoda nejmensich ¢tvercti — obecna soustava normalnich rovnic
183)  Beta koeficienty a k ¢emu se pouZivaji
- normované piepodteni regresni koeficienty
- k uréeni podilu jedn. nezavisle proménné u regres. odhadu zavisle proménné.(vicenasobna linearni regrese)
184)  Jak postupujeme pii urceni nejvhodnéjsiho typu regresni funkce
- na zaklad¢ zkusenosti, logické posouzeni, empirické posouzeni (korel. pole), vypocet mnoha funkci-vybér nejlepsi



185)  Jak provadime vybér nejvhodnéjsi nelinearni regresni funkce? (3)
- podle toho, ktera nelinearni regresni funkce ma nejvyssi hodnotu indexu korelace
186) Co jsou to sdruZené regresni piimky
- hodnoty korelacnich koef. pfevadi v hodnoty z a vzdy se fidi alespon piiblizné¢ normalnim rozdélenim
187)  Typy nelinearnich regresnich fci
- polynom, parabola 2. st., exponenciala, mocninna funkce, hyperbola, ristova funkce
188)  Interakce ve vicenasobné regresni analyze (2)
- podil nezavisle proménnych na regresnim odhadu zavisle proménné
- posuzuje vhodnost regresni funkce
- pfedstavuje vzajemné ptisobeni proménnych (nejde to slovo piecist)
- vyjmenuj vztahy mezi koeficienty
- ani jedna moznost
189)  Korela¢ni pole
- empirickd metoda pro nalezeni vhodné regresni funkce, vyjadieni parové zavislosti
- vyjadiuje vzdalenost mezi teoretickou a skute¢nou hodnotou u vybrané funkce
190) Korelaé¢ni tabulka
- kombinaéni tabulka, ktera vyjadiuje pribéh zavislosti 2 proménnych (kvalitativni znaky)
- na thlopficce je pevna zavislost
- ¢im jsou vice soustiedéné kolem thlopficky, tim je silnéjsi zavislost a naopak
- tésnost zavislosti v ni méfime korelacnim pomérem
191)  Korelacni tabulka
- kombinacni tabulka. kterd vyjadiuje prub¢h zavislosti 2 proménnych(kvalit znaky)
- tésnost zavislosti v ni métime korelatnim pomérem
192) K ¢emu slouZi Spearmaniiv koeficient korelace poradovych ¢isel
- charakterizuje tésnost jednoduché zavislosti kvantitativnich znakt
- nabyva hodnot 0-1 ptivodni hodnoty nahradime pofadovymi ¢isly je to u korel.
- jedna se o neparametrickou charakteristiku
- mefi té€snost jakékoli statistické zavislosti, kterd je monotoénni
- poskytuje rychlou a dostate¢né ptesnou informaci o tésnosti sledované zavislosti
193)  Totalni koeficient korelace a determinace
- totalni koeficient korelace - vyjadfuje tésnost zavislosti Y na vSech nezavislych prom. X
- totalni koeficient determinace - druhd mocnina korelace; udava z kolika % je nez. proménna Y ovlivnéna vSemi
uvazovanymi nezavisle proménnymi X
194)  Koeficient vicenasobné totalni korelace
-méfi tésnost zavislosti zavisle proménnych na vSech uvazovanych nezavisle proménnych
195)  Koeficient parcialni korelace
-méfi tésnost zavisle proménnych na jedné z uvazovanych nezavisle proménnych
196) Korelacni index je (moZnosti) (2)
- métfime jim tésnost zavislosti u nelinearnich funkei

197)  Jak ovéfujeme statistickou vyznamnost korela¢niho indexu a korela¢niho koeficientu? (3)
- korela¢ni koeficient — podle t-Studentova rozdé€leni, tabulky kritickych hodnot korela¢niho koeficientu , neprovadime
test, pouze porovnavame hodnotu korel. koeficientu s tabulkovou , je-li vypoctena > tabulkova, mtzeme rovnou korel.
koeficient povazovat za statisticky vyznamny
- korela¢ni index - netestujeme

198) Co méFi dil¢i korelaéni koeficient a co vicenasobny korelaéni koeficient?
- dil¢i korelaéni koeficient vyjadiuje tésnost linearniho vztahu mezi dvéma proménnymi pii vylouceni vlivu jedné nebo
vice dalsich proménnych
- vicenasobny koeficient korelace charakterizuje tésnost zavislosti jedné proménné na linearni kombinaci jinych
proménnych

199)  Koeficient determinace - r’; vyjadieni v %
- udava z kolika % je zavisle proménna ovlivnéna uvazovanou nezav. Proménnou (u linearni regrese a korelace)

200)  Totalni koeficient determinace
- vyjadiujeme v % a udava nam z kolika % je zavisla proménnd ovlivnéna uvazovanymi nezavisle proménnymi

201) K ¢emu lze prakticky vyuZit determinacni index? O ¢em na jeho zakladé miiZeme rozhodnout?
- index determinace vynasobeny 100 udava relativné v procentech tu ¢ast rozptylu zavisle proménné z, kterou se podafilo
vysvétlit pouzitou regresni funkci

v

202)  MiizZe byt vicenasobny korelacni koeficient menSi neZ néktery z jednoduchych korela¢nich
koeficientii?
- nemiize <= vicendsobny je slozen z jednoduchych



203) Jakou metodu byste pouzili k posouzeni, jestli je prodej urcitého zbozi v priubéhu dne rovnomérné
rozloZen?
- rozptyl nebo fetézovy index
204)  Posud’te, ktera varianta vztahi mezi koeficienty je mozZna:
a) byx=-5, bxy=-0,2
b) ryx=-0,72, bxy=-2,1
¢) byx=0,5, bxy=2,1
d) byx=-0,1, bxy=0,7
Mozna je varianta A - Nesmi mit opac¢na znaménka a jejich soucin musi byt mensi nebo roven jedné.
205)  Je mozné, aby se korelacni koeficient rovnal korelacnimu poméru? Kdy?
- ano. Kdyz je dana zavislost naprosto shodna se svou regresni piimkou.
206) Na jakém principu je zaloZena konstrukce mér tésnosti zavislosti?
- na principu rozkladu rozptylt
207) U kterych z uvedenych regresnich funkci 1ze k odhadu parametrii pouzit metodu nejmensich
¢tvercu: piimka, parabola, exponenciala ? Nazor vysvétlete.
- U ptimky a paraboly, protoZe jsou linearni v parametrech na rozdil od exponencialy, ktera neni - tam je nutna linearni
transformace.
208)  Jak urcime ve vicenasobné linearni regresni funkci podil jednotlivych nezavisle proménnych
V regresnim odhadu zavisle proménné
— B koeficienty regresni fce (dil¢i regresni koeficienty na které jsou piepocitany nezavislé odchylky)- o kolik
smérodatnych odchylek se zméni zavisle proménna jestlize se nezavisle proménna zméni o 1 odchylku
209) Co je multikolinearita a jak ji zjistis? (5)
- je to zavislost mezi vysvétlujicimi proménnymi
- informace o ni ¢erpame z matice korelacnich koeficient a jejiho determinantu
- jestliZe jsou parové nekorelované, multikolinearita neexistuje a D=1, pokud D=0, potom mluvime o tplné
multikolinearita
- vétsinou je Skodliva od hodnoty 0,75
- jestlize multikolinearita existuje, tak je néktera proménna x v modelu zbyte¢na
210)  Co je zdanliva korelace?
- zdanliva korelace spociva v tom, Ze je nékdy mozné pozorovat silnou zavislost mezi proménnymi i v pfipadé, kdy mezi
proménnymi ve skutecnosti zavislost bud’ skoro, nebo viibec neexistuje.
211) Doprovodna regrese
- u analyzy ur¢ujeme, zda kromé regrese na kvantitativnim znaku existuje i regrese na kvalitativnim znaku - f-test
212)  Cim méFime tésnost zavislosti
- u linearnich zavislosti - koef korelace, determinace
- u nelinedrnich zavislosti - index korelace, determinace
213)  Kanonicka korelac¢ni analyza
- vychazeji z logického ¢lenéni proménnych do dvou skupin
- kazda skupina proménnych je charakterizovana 1 souhrnnou veli¢inou, tzv. kanonickou proménnou = linearni kombinace
puv. prom. dané skup.
214)  Jak zjistime zda je rozdil korela¢nich koeficientii statisticky vyznamny
- tabulky - pomoci testu o korela¢nim koeficientu
- tr=ryx/(odm(1-r na 2xy)/(n-2))
- tr - ma studentovo rozdé¢leni pro n-2 stupnd volnosti
- t vétsi nez t alfa - statisticky vyznamny
215)  z-transformace, kdy ji pouZivame, jeji vyznam
- hodnoty r1 pfevadime na z1 a 12 na z2 u testu o rozdilu 2 korela¢nich koeficientti
- metoda pro intervalovy odhad korela¢niho koeficientu, jestlize n<100
- pti intervalovém odhadu korela¢niho koef. v pfipad€ ze n je mensi nez 100 neni mozné normalni aproximace
216)  Fischerova Z-transformace
- specialni postup, kdy hodnoty korelaéniho koeficientu prevadime(pomoci tabulky) na hodnotu Z(r1=21, 12=722)
- testovaci kriterium - u=(Z1/22)/(odm(1/(n1-3))+(1/(n2-3)))
- u je vetsi nez u alfa ... HO se zamita
217)  Koeficient korelace — co vyjadiuje, jaké zname (4)

218) Jak urcime parametry mocninné funkce
219) Kdy se pouziva korela¢ni pomér, jakych nabyva hodnot

220) Rozdil mezi dil¢im a totalnim korelaénim koeficientem



221)  Rozdil mezi volnou a pevnou zavislosti
222) Index korelace — co to je, co vyjadiuje, jak je vymezen, kdy se pouZiva

223)  Jakych hodnot nabyva korel. index a jak ho interpretujeme; co vyjadiuje index determinace
- korelacni index nabyva hodnot<0;1>, ¢im vice se blizi 1 tim je zavislost silngjsi, ¢im blize 0 tim je zavislost slabsi
- index determinace - | na 2xy - vyjadien v % udava z kolika % je zavisle prom&nna ovlivnéna uvazovanou nezavisle
proménnou

224)  Uved’te vztah mezi korelaénim koeficientem a regresnimi koeficienty — ryx = \/byx.bxy

225)  Cim méfime tésnost zavislosti
— korelacnim koeficientem (linearni regrese), korelacnim indexem (nelinedrni regrese)
226) Jak se vyjadi'uje doprovodna regrese u kovariance?

227)  Je mozZné, aby se korelacni koeficient rovnal korelaénimu poméru? Kdy?
Ano. Kdyz je dana zavislost naprosto shodna se svou regresni pfimkou.
228) Mnozné znaky - kontingen¢ni tabulka
- alesponi 1 znak vét§inou vice nez 2, méfime pouze test zavislosti; Pearsentiv koeficient kontingence vyziva chi-test
229) K ¢emu slouzi normovany koeficient kontingence
- kontingenéni tabulky maji rizny pocet fadkd a sloupci - pouzivame ho pro porovnavani
230) Koeficient asociace slouZi k:
- vyjadfeni tésnosti 2 alternativnich znaki
231)  Cim uréujeme tésnost zavislosti v asocia&ni tabulce
- koeficient asociace <-1;1>, obdoba koeficientu korelace
232)  Asociacni tabulka
- vyjadiuje vztah 2 alternativnich znaka
- asocia¢ni ptimka, t€snost, koeficient asociace (Yueluv koeficient asociace) v tabulce prvky aab b
- pouzivaji se zde upravené chi-testy
233)  Jaké funkce popisuji pribéh zavislosti v asocia¢ni tabulce
- linearni fce
234)  Jak méiime tésnost zavislosti v kontingen¢ni tabulce
- Pearssoniiv koef kontingence - C (0,1)
- Cuprontv koef kont. - K (0,1)
- normovany koef kontingence - Cn (0,1)
- vyjadfit prubeh zavislosti v kontingencni tabulce neumime
235) Jak ovérujeme zavislost znakia v asocia¢ni tabulce
- chi-kvadrat test, fischeruv test
236)  Jaké funkce lze pouzit k popisu prubéhu zavislosti v asocia¢ni tabulce
- pouze linearni asoc. piimku
237)  Rozdil mezi korela¢ni a kontingen¢ni tabulkou?

238) Kontingenéni tabulka, nakreslit obecné schéma
239)  Fischer-pravdépodobnostni test tabulek

240) K ¢emu slouzi normovany koeficient kontingence
- kontingen¢ni tabulky maji rizny pocet fadki a sloupcii - pouzivame ho pro porovnavani
- aby byl dostacujici - postacujici odhad
241)  Jaké testy se pouZivaji v asocia¢ni tabulce
- upraveny chy-kvadrat test; fishertiv test
- jakymi zpusoby lze vyjadtit trend ¢asové fady
- graficky, mechanicky (klouzavé prim.), analyticky(trend. fce.)

242)  Charakteristické rysy ¢asovych rad
- uspotradana rada udaju, které odlisuji v Case
- rysy — trend (vyvojové tendence v ¢r-vzestupny, sestupny, stacionarni), kolisani (odchylky od rovnomérného vyvoje-
periodické(cyklické, sezonni), nahodné(okamzikové, intervalové))
243)  Elementarni charakteristiky ¢as. Rad
- slouzi k rychlé informaci o charakteru a chovani ukazatele v ¢as. fadé
244)  Harmonicka analyza, podstata, k ¢emu se pouZiva a kde
- soubor postupt pouzivanych pfti analyze vinitych pohybt u ptirodnich jevi



- v n&kterych CR se piesné pravidelng odchyluji skuteéné hodnoty od celkové tendence
- graf pfipomina spojité periodické funkce goniometrického typu
245)  Co je autokorelace? Kde se s ni setkavame a jak ji méiime?
- je korelace mezi sousednimi odchylkami od trendu
- ovéfujeme ji pomoci Durbin- Watsonova testu
- zévislost mezi 2 po sob¢ jdoucimi ¢leny v ¢f
- u takové ¢f nelze provést mefeni tésnosti zavislosti
- zjistuje se pomoci koeficient autokorelace (nizké hodnoty - neexistuje autokorelace)

246)  Jak se m&F pramér v okamzZikové a intervalové CR?

247)  Analyza ¢asovych fad
- trend x periodicka slozka x ndhodna slozka

248) Kdy pouZivame klouzavé praméry
- pfi mechynickém popisu trendu - ocistuje ¢f od nahodného a period. kolisani

249) K ¢emu pouZivime klouzavé priméry?

- k vyrovnavani CR
- nevyrovname ji celou najednou, ale po ¢astech

250)  Co si piredstavujete pod pojmem "dekompozice ¢asové Fady''?

- rozklad cas. fady na 4 slozky: trend, sezonni kolisani, cyklické kolisani a nahodna slozka
- u aditivniho modelu to s¢itame, u multiplikativniho nasobime

251)  Jaké jsou predpoklady o nahodné sloZce ¢asové rady? Proc¢ ovérujeme jejich splnéni a co to
Znamena, kdyz se presvédc¢ime, Ze nejsou splnény?
- kompenzace v ramci ¢asové fady, homoskedasticita (jejich variabilita se v ¢ase neméni), jsou vzajemné nekorelované
- nesplnéni = nepodafilo se v casové fadé eliminovat systematickou slozku beze zbytku

252)  Co je extrapolace ¢asové iady a jaky ma vyznam?
- délani progn6z do budoucnosti
- nejcastéjsi zplsob pouziti extrapolacnich kritérii je zalozen na simulaci spoc¢iva v tom, Ze z analyzy fady oddé€lime
urcitou ¢ast pozorovani a na vhodny T funkce usuzujeme podle toho, jak dobfe extrapoluje tato pozorovani.

253)  Pomoci jakych mér posoudite pi‘esnost extrapolace?

- Index korelace a determinace, u lin. zav. pomoci korel. koeficientu. Nebo pokud nemtizu model popsat zadnou zavislosi
tak pomérem determinace.

254)  Jak vyberete vhodnou metodu pro extrapolaci ¢asové iady?

- nakreslim graf a posoudim pribéh, potom analyzuji ristové charakteristiky a diference

255)  Zudaja ¢asovych iad dvou ukazateli y a x byl vypocten korelaé¢ni koeficient ryx = 0,8. Jaké zavéry z
této hodnoty miZeme udinit?

- mezi y a x existuje stfedn€ silna linearni zavislost

256) Z udaji casovych fad ukazatele y a ukazatele x byl vypocten korelac¢ni koeficient ryx = 0,6. O ¢em
vypovida?

Stredné silna zavislost

257)  Casova Fada étvrtletnich idaji je rostouci a sezénni indexy rostou imérné trendu. Jak byste
posoudili sezonnost takové casové rady?
- jedna se o proporcionalni sezéonnost

258)  Co chapeme pod pojmem paralelismus ¢asovych fad a co zptisobuje?

Soub¢h ¢asovych fad: Systematické slozky ¢asovych fad, zejm. celkovy vyvoj tendence, mohou mit velmi podobny
pribéh v Case, coz mize vést k pozorovani silné zavislosti mezi proménnymi, jez ve skuteénosti viibec zavislé nejsou.
Proto je tieba zjistit, zda existuje n&jaky vztah mezi nahodnymi slozkami, a pak teprve pak usuzovat na souv, mezi CR.

259)  Popiste zakladni princip exponencialniho vyrovnavani ¢asové irady.
proto byt prisuzovana vétsi vaha.

260)  Jaké znate metody pro ziskani odhadi parametri trendovych funkei nelinearnich v parametrech?
- linearizovat model vhodnou transformaci, pak pozadavek kompenzace kladné a zaporné odchylky empirickych hodnot
od hodnot vyrovnanych a metoda nejmensich ¢tverct (aby soucet ctvercli popsanych odchylek byl miniméalni)

261)  Nahodné kolisani ¢asové rady, jak ho mérime
- vysledek nahodnych jevi, které nelze predurcit
- pomoci abs. priim. odch. a rel. priim. odch.

262)  Jak se urdi primér ¢asové rady okamzikové a intervalové
- okamzikova: y s pruhem=((y1/2+y2+...+yn-1*yn/2)/(n-1))

- intervalova - pocita se jako prosty ar. praimer

263) Jakymi zp. lze vyjadrit trend ¢asové rady
- graficky, mechanicky(klouz. priim.), analyticky(trend. fce.)

264)  Jak pocitame v ¢as. Fadé koef. ristu a prim. koef. ristu
- koef. ristu - Ki=(yi/(yi-1))*100
- prim. koef. ristu - k=ntd odm. z (k1*k2*...*kn)



265) Sezoénni index je
- pomér skute¢nych a teoretickych hodnot
266) Extrapolace
- jedna se o statistické progndzovani kdy pomoci trendové fce a sezonnich indexti je mozno odhadnout budouci vyvoj
daného ukazatele
267)  Interpolace
- piblizné uréeni chybgjici hodnoty sledovaného ukazatele v CR za predpokladu, Ze zname sousedni hodnoty
- provadi se 2 zpiisoby: prostiednictvim 2 sousednich udaji; prostiednictvim viech hodnot v CR
268)  Popiste zakladni princip exponenciilniho vyrovnavani ¢asové rady.
- Pozorovani blizké soucasnosti jsou pro odhad parametrii dilezit€jsi, nez pozorovani vzdalenéjsi, starsi, a méla by jim
proto byt pfisuzovana vétsi vaha.
269) Co jsou odvozené ¢asové Fady a aspoii dva typy
(z druhotnych ukazateld, napt. HDP/na obyvatele)
270)  Cim vyjadi'ujeme vliv sezénniho kolisani

271)  Co je stacionarni ¢asova Fada
272)  Odvozené ¢asové rady
273)  Postup pii korelaci ¢asové iFady.

274)  Co jsou bazické a co Fetézové indexy a jaky je mezi nimi vztah?
- jsou to indexy, které se tykaji Casové posloupnosti
- bazicky index ma zaklad v zakl. obdobi, fetézovy vZdy v pfedchozim obdobi
- bazické se daji konstruovat pomoci nasobeni fetézovych a fetézové zase délenim bazickych

275)  Jaky index (indexy) pouZijete k posouzeni zmény cen vyrabéné produkce u podniku, ktery vyrabi 7

riaznych vyrobka?
- Souhrnny index - rizné druhy vyrobkti nemtizeme scitat - Laspeyestiv, Paascheho, Fischertiv...

276)  Ktera znate rozdéleni spojitych nahodnych veli¢in? Uved’te oblasti jejich pouziti.
Normalni, Logaritmicko-normalni, Exponencialni, Chi-kvadrat, Studentovo, Rozdéleni F

277)  Jaka je hlavni myslenka rozkladu indexti metodou postupnych zmén?

Index hodnot analyzovaného ukazatele rozkladame na dil¢i analytické indexy, které se skladaji soucinem.

278)  MiiZe nastat situace, Ze index ceny hovéziho masa stoupne, i kdyZ ve vSech prodejnach cena poklesla?
Zdivodnéte sviij nazor.

Z ekonomického hlediska ano. Asice v pfipadé, Ze by indexy cen ostatniho zbozi a sluzeb stouply vice.

279) Jak budete postupovat, chcete-li zjistit, jak se na zméné primérné dovozni ceny urcitého vyrobku
podilely zmény cen z jednotlivych dovoznich zemi a jak zména struktury dovozu podle dovoznich zemi?
Indexem proménlivého slozeni

280)  Charakterizujte situaci, kdy pouzijete sloZeny individualni cenovy index a kdy souhrnny cenovy
index.

Slozeny index: Chceme-li zjistit, jak se na zméné primérné ceny urcitého vyrobku podilely zmény jednotlivych cen, a jak
zména struktury Souhrnny index: nemizeme-li s¢itat rizné druhy vyrobkt - Laspeyestiv, Paascheho, Fischertv...

281)  Podle jakych hledisek délime indexy
- vécné, Casoveé, prostorové

282)  Sezoénni index
- podil piiv. hodnot a hodnot o¢isténych od sez. vlivi

283)  Souhrnné indexy tdrovné - (2)

- Indexy stejnorody intenzity ukazatele; nestejnorody extenzity ukazatele; srovnavajici nest. prod.; nest. intenzity
ukazatele; ani jedna

284)  Vysledny ukazatel intenzity je stejnorody pokud:

- Oba intenzivni ukazatele jsou stejnorodé; oba extenzivni ukazatele jsou stejnorodé; oba nestejnorodé; jeden extenziv. uk.
je stejnorody, druhy nestejnorody

285)  Stejnorodé a nestejnorodé ukazatele
- stejnorodé - 1ze li srovnat ext. ukaz. souctem v pfir. mérnych jedn.

- nestejnorodé - nelze je mezi sebou spocitat

286)  Indexy
- podil dvou hodnot téhoz ukazatele; individualni a souhrnny; vécny, prostorovy, ¢asovy
- individualni - indexy stejnorodych ukazatelt
- souhrnné - indexy nestejnorodych ukazatelt
- ob¢ tyto skupiny se déli na indexy mnozstvi a indexy trovné



287)  Typy stat. ukazateli
- okamzikové, intervalové, primarni, sekundarni, extenzivni, intenzivni, stejnorodé, nestejnorodé

288) Rozklad indexu hodnoty.
289)  Rozdil mezi souhrnnym indexem mnozstvi a indexem urovné.

290)  Fischeriiv index — k ¢emu se pouZiva.

291)  Montgomeryho index — k ¢emu (3)

292)  Stejnorodé a nestejnorodé ukazatele
- stejnorodé - Ize li srovnat ext. ukaz. souctem v pfir. mérnych jedn.
- nestejnorodé - nelze je mezi sebou spocitat

293) K ¢emu Guttmanuv koeficient prediktability (3)
294)  Co je to vydatnost?
295) K ¢emu vyuzivame Theiluv koeficient?

296) Co vyjadruje Bayestv vzorec?
- vV pripadé, Ze jsou znamy nejen nepodminéné pravdépodobnosti P(Bi), ale i podminéné pravdép. P(A/Bi) a je znamo, Ze
vysledkem je nastoupeni jevu A, 1ze P(Bi) spocitat podle vzorce: P(Bi) = P(Bi)*P(A/Bi) / sum P(Bi)*P(A/Bi)
297)  Zemédélsky zavod
- souhrn pozemki vétSich nez 0,1 ha na kterych se hospodati
- souhrn pozemki mensi nez 0,1 ha kdyz:
298) Jak odhadujeme v zemédélstvi ha vynosy
- subjektivni odhad - celé izemi se rozdéli na obvody a v kazdém se odhaduje pram. vynos
- objektvni metoda - vybérové Setfeni, piimé méfeni; sleduji se ha vynosy - klouz. prim.
299) Kultura
- pozemek s trvale uréenym zpusobem vyuZivani pid(orna ptda, vinice), plodina - brambory rané...
300) Rozdil mezi skliziiovou plochou a sklizenou plochou.

301) Statisticka sit’ pro zemédélstvi.

302) Co je Seti‘eni Agrocenzus a kdy se toto Seti‘eni naposled uskute¢nilo
303) Systém rodinnych Géta

304) Vyjmenovat s¢itaci testy

305)  Agrocenz

- vychazi z prahovych hodnot; vybérova Setfeni; vysoké naklady
306) Jaka méieni provadi statistika v zemédélské rostlinné vyrobé



